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Neuronové site typu RBFE a stejué tak regularizacui sité json od svého
vzniku €asto vvuzivanymi metodami pro problémy klasifikace ¢i funkciondlni
aproximaci. Byt® jsou studovdny v literatuie jiz skoro 20 let, kvalitnich praci
studujfeich souvislosti ezt typenn site, wéfefm algoritinem a Lypem dalové
inoziny je v literatuie nedostatek. Z tohoto pohledu je téma prace Mar, Pot ry
Kndové velmi aktualni.

Prici lze rozdelit do dvon édsti. Prvai teoreticky SCZNAMUje s Pojmen reg-
ularizaénich siti. se soucinem a sonétem regularizaénich siti. z nichz posledn?
dva pojniy jsou origindlnim prispevken: autorky, Je zde dokdzdina nao prvni
pohled poubd modilikace vty od Poggio a Smale o tvaru minima funkeiondlu vy-
Jadiujiciho chybu pro regularizaéni kernelové s{te (str. 16 a4 17 disertace). Tato
modifikace funkciondlu viak zaradd, na rozdil of jejich price, kde je funkeional
normovany, ze siskané feseni bhude numericky pifpustué, Vo této édsii se ddle
popisuji alternativy ucicich algoritinu pro regularizaeni o RBF sité.  Druh4.
rozsahlejsi eist price, se venuje experimentium.

Mé celkové hodnoceni celé price je velmi pozitivad, piipominky se tykaji
viceméne jen formmalnf stranky prace (viz nize). Prdce Jje prehledne napsana
aje pinosem do oboru neuronvvych siti. Co se tyée navrzenych uéicich al-
poritmii, tif-fazové uéeni i genetické ueeni pro RBF i resularizacni site json
namy z literatury (uapi. [1], [2]. [1]). Nenf mi viak zndma prace, kterd by tvto
Lypy uceni mezi sebou srovidvala, Tomito srovnand se veingje drithd édst price
zah¥vajicl se rozsahlymi experimenty, jednak na aproximaénich a klasifikacnich
problémech se zndm¥ini datovymi mnozinani, tak na problému predikee toku
teky Plouenice na redlnych datech. Experimenty a jejich porovudni je doku-
mentovano prelilednymi grafy, tabulkami o obrizky na dobré gralické vrovai.
Zivereené hodnoceni jednotlivieh néfcich metod v zavislosti na 1ypu a velikosti
datové muoziny, respektive, zda se jednd o aproximaéni, klasilikaen{ i predikent
problém, je adekviitnf rozsahu prace a visledkiun experimenti.

Dovolila byeh si pozndmku k uvedenym ndméetum k budonef praci. S uvedenymi
body vyzkumu do budoucna lze jen souhlasit. Jako dalsi bod bych pripojila



problém zévislosti velikosti sité (regularizacni i RBF) a jeji chyby aproximace.
K této otdzce se vétsinou v literatufe, véetné této disertace, pristupuje exper-
imentdlné, ale existuji nékteré teoretické vysledky, napt. [5], [3]. Teoretické
znalosti autorky v prvnf édsti této disertace opraviiji predpokladat, ze by je
mohla autorka vyuzit pro odhad velikosti architektury siti, které vyuziva v ex-
perimentech.

Vzhledem k tomu, ze price spliiuje viechny predpoklady kladené na dok-
torské disertace, doporuéuji, aby byl Mgr. Petfe Kudové udélen titul PhD.

Konkrétni poznamky k textu:
Str. 19

The choice of kernel is equivalent to the choice of prior assumption about the
problem - spis, ze to uréuje ty podminky, slovo equivalent je zde zavadejici.
Str.23

Vzorec 3.11: chybi tami=1,...,k

Str.23

Vzorec 3.12: - chybf indexovén{ pfes i, tj. nahrad’te ¢i,...,cx pomocf ci, ..., c}.
Str. 51-52 Three step learning - Je tieba Ffci, ze nalezené feSenf nemusi byt
globalnim minimem, kdyz se uréujf parametry postupné ve fazfch.
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