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Predlozena praca je z oblasti neuronovych sieti (NS) a vychadza z teoretickych poznatkov
ziskanych predovsetkym pri studiu teorie regularizacie neuronovych sieti. Aplikacie
regularizacnych neuronovych sieli (RNS) si vyzaduju dosledne znalosti o regularizacnom
parametri a kernel funkciach. Zakladny uciaci algoritmus pre tieto siete je teoreticky
podlozeny, dava presne vysledky, ale jeho pouziternost' napriklad pri vel'kych datach jc
nevhodna, preto je tu potrebne hl'adaf nove algoritmy. Praca je venovana skumaniu vyssie
spoml'nanych dolezitych problemov a tiez navrhu inovovanych modelov RNS, ktore su tiez
skumane experimentalne.

Praca je napisana v anglickom jazyku prehl'adne a citatel'ne s dobrou a peknou graflckou
upravou. Spolu s uvodom a zaverom obsahuje sedem kapito! spracovaneho textu. Zoznam
prestudovanej literatury obsahuje 76 poloziek, zoznam publikacif autorky prace ma 23
poloziek, medzi ktorymi je 13 uvedenych ako samostatne prace. Prilozene CD obsahuje text
PhD prace, data, na ktorych boli vykonane experimenty, adoplnujuce informacie nutne
k podaniu prace.

Teoreticke zaklady k RNS su spracovane v druhej kapitole prace avychadzaju zo znamych
vysledkov T. Poggia a S. Smalea (ale aj d'alsich). V niektorych pripadoch autorka dosiahla
zname vysledky pomocou modifikovanych odvodeni. V druhej kapitole su popisane novo
navrhnute modely RNS, a sice Product Kernel Regularisation Networks a Sum Kernel
Regularisation Networks, ktore autorka vytvorila a studovala spolu s T. Samalovou. Pre
nove modely su analyzovane aj vhodne moznosti pre ich pouzitie. Stvrta kapitola je
venovana analyze regularizacnych parametrov a metodam krfzoveho vyhodnotenia ziskanych
vysledkov. Plata kapitola prinasa tri algoritmy pre trenovanie Radial Basis Neuronovych
Sieti (RBNS), z ktorych minimalne trett vyuzfvajuci geneticke algoritmy, je v tejto oblasti
novy. Tiez su tu spomenute hybridne metody kombinujuce ine zname metody.

Experimentalne vysledky a ich priprava je obsahom rozsiahlej siestej kapitoly. Experimenty
na otestovanie algoritmov boli urobene na benchmarkovych datach PROBENl, ale tiez na
realnych datach nameranych pri skumani toku rieky Ploucnice. Dosiahnute vysledky sii
uvedene v tabul'kach a farebnych grafoch a z nich vyplyva, ze vysledky novych modelov a
algoritmov su celkom vyhovujuce. Podstatna Cast' kapitoly je venovana experimentom s RBF
siet'ami, pre ktore boli navrhnute uciace algorilmy v predchadzajucej piatej kapitole. Do
diskusie ponukam dve otazky na vyhodnocovanie algoritmov v nasledujucom Ware:
• Mam e - presnosf, d - doveryhodnost'. Algoritmus mi da vysledky, ktore su

predstavovane funkciou L, skutocnost' je funkcia T. Chcela by som vediet', ci som
dosiahla danu presnosf odchylky (na vsetkych treningovych udajoch plati |F(x)-T(x)<e
pre vSetky treningove hodnoty x) a nakol'ko percent tomu mozem verif, co by som
porovnala s d. Dalo by sa uvazovat* o vyhodnocovani uvedenych u£iacich algoritmov



v tomto zmysle? Je nutne vyuzit' vsetky pripravene treningove priklady? Moja otazka
smeruje k moznostiam pouzitia PAC uCenia v tejto oblasti.

• Praca obsahuje rozsiahlu siestu kapitolu, v ktorej su popisane vysledky experimentov.
Experimentalne bolo preskumanych viacero modelov, vysledky poskytuju obraz na
pouziternost" sieti na datach podobneho typu, ako su benchmarkove data. Kapitola svedCf
o torn, ze pri ziskavani tychto vysledkov bolo stravenych vel'a hodin. Dalo by sa pre
skumane modely povedat', ze na trenovanie na tychto datach dany model sa spotrebuje
tol'ko c"asu bez merania pomocou stopiek?

Prechodom cez zoznam stanovenych ciePov dizertaCnej prace a porovnanim s vysledkami
uvedenymi v praci konstatujem, ze stanovene ciele boli splnene. Tym nemyslim, ie v§etko
v danej oblasti je vyriesene a vjednotlivych bodoch nemozno pokrafiovaf a urobif viac.
O niektorych moznostiach autorka hovori v zavere prace. Vytycenc zamery do buducnosti
vyplynuli z vysledkov prace, su prijateTne a poukazuju na to, ze autorka skumanu
problematiku ovlada.

Pn'nos prace je predovsetkym v nasledujucom:
• v teoretickej Casti je to navrh novych modelov regularizacnych neuronovych sieti

a navrh novych aj modifikovanych algoritmov na ich uCenie,
• v praktickej Casti jednak autorka popisala vysledky z praktickej aplikacie RNS pri

predikcii vodneho toku rieky PlouCnice, jednak spracovala mnozstvo vysledkov
ziskanych pomocou studovanych modelov RNS a algoritmov na ich uc"enie, Cim
poskytla nahfad do prace funkCnych aplikacii RNS.

Autorka prace dosiahnutymi vysledkami preukazala schopnost' samostatnej tvorivej vedeckej
prace.

Zaver:

Praca splnuje vSetky poziadavky kladene na PhD dizertafinu pracu, preto ju odporu-
cam k obhajobe a po jej uspeSnom obhajeni odporuc'am Pctre Kudovej udelit' t i tul PhD.
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