Ptes pozoruhodny empiricky tispéch hlubokého uéeni (deep learning) jeho
teoretické zéklady zaostavaji. Teorie informace poskytuje ucinny ramec pro
analyzu vnitinich reprezentaci v sitich, zejména diky nedavnému pokroku
v teorii informaé¢niho hrdla (information bottleneck, IB) a konceptu infor-
macni roviny. Tato prace zkouma, jak struktura informacni roviny, konkrétné
shlukovani vnitinich reprezentaci, ovliviiuje vykon neuronovych siti. Predstavujeme
Purity teorii, novy ramec pro kvantifikaci shlukovani reprezentaci po vrstvach,
ktery dopliuje stavajici IB perspektivy. Nase analyza odhaluje vyznamnou
korelaci mezi strukturou informaéni roviny a schopnosti generalizace v ilohéch
binarni klasifikace. Na zdkladé této korelace navrhujeme novou metriku
zalozenou na teorii informace, ktera ucinné predpovida schopnost modelu
generalizovat. Dale vyvijime algoritmus pro vybér modelu vyuzivajici tuto
metriku, ktery prokazatelné prekonava vybér zalozeny vyhradné na trénovaci
ztraté (train loss).



