Vykonnost neurénovej siete je zavisla od viacerych faktorov, vratane jej architek-
tury. Pole vyskumu prehladdvania architektir neurénovych sieti (NAS) tvori dolezitu
cast automatického strojového ucenia (AutoML), kedZze sa zameriava na automatiza-
ciu dovtedajsiecho manudlneho hladania najlepsej architekttury pre dant tlohu. Neod-
delitelnou sucastou prehladavania architektir neurénovych sieti je predikcia ich vykon-
nosti. Kedze klasické tiplné natrénovanie a nasledovné testovanie architektir je vypoctovo
privelmi naroc¢né, velké mnozstvo vyskumu sa zameriava na vytvorenie menej vypoctovo
narocnych technik predikcie vykonnosti. V tejto praci sa zamierame na vlastnosti a
implikdcie vyuzivania dvoch typov menej dokladnych proxy v spojeni s prediktorom za-
lozenom na modeli strojového ucenia. Prvy typ menej dokladnej proxy, ktory pouzijeme,
st takzvané proxy s nulovymi ndkladmi (zero cost proxy). Tie, spolo¢ne s vektorom
kédovania architektiry, budeme predavat prediktoru vykonnosti ako vstupné parame-
tre. Druhy typ menej dékladnej proxy st extrapolacie kriviek ucenia, ktorych vysledky
budeme pouzivat ako pozadované odpovede v trénovacom subore dat. Cielom vyuzitia
extrapolacii v nasej praci je kompenzacia pre inak velmi dlhi inicializa¢ni dobu, ktoru
vyuzitie prediktora zalozenom na modeli strojového ucenia so sebou prinasa.



