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Text posudku:

Cilem prace Matyase Lorence bylo otestovat moznosti trénovani neuronovych siti zalozenych na
transformerech pomoci evolucnich strategii v oblasti zpétnovazebniho uceni. Tento cil se podarilo
splnit tim, Ze student otestoval nékolik typu evolu¢nich strategii a nékolik zptsobi uceni neuro-
novych siti pomoci téchto strategii.

Price je celkové rozdélena celkem do Sesti kapitol (véetné tivodu a zdvéru). V prvnich tiech
kapitolach napred autor popisuje studovany problém, metody, které se pouzivaji k jeho feseni, a
souvisejici prace. Tato ¢ast prace je napsana dobre, poskytuje dobry prehled existujicich metod
a obsahuje vSechny informace potiebné pro zasazeni prace do kontextu. V nékterych castech by
mohla byt napsdna trochu podrobnéji (napt. v ¢asti o RNN chybi jakékoliv vzorecky popisujici
jejich fungovani), autor ale odkazuje na vhodnou literaturu pro doplnéni chybéjicich detaila a
casti, které jsou pro praci stézejni, jsou popsany dostatecné detailné.

Ctvrté kapitola popisuje postup, jakym autor déle zkoumd vyuziti evoluénich strategii pro
trénovani transformert a popisuje i vytvorenou implementaci. Ocenuji zde podrobny rozbor roz-
dilt mezi originalni implementaci metod a tou vytvorenou autorem, véetné zduvodnéni veskerych
rozdilti mezi témito implementacemi.

Pata kapitola obsahuje popis a vysledky vSech provedenych experimentil. Autor zde napred
vzdy zkousi replikovat ptivodni vysledky z ptivodniho OpenAI-ES ¢lanku a nasledné aplikuje me-
tody pro transformery. Tento postup je velmi vhodny, nebot ukazuje, ze i v pripadé negativnich
vysledkt tyto jsou zptisobeny architekturou sité a ne jen samotnych algoritmem. Vysledné porov-
nani je tak velmi prinosné a ukazuje jak silné, tak slabé stranky jednotlivych testovanych metod.
Jen je skoda, Ze se z duvodu vysoké vypocetni naro¢nosti nepodafilo udélat delsi experimenty, ze
kterych by mohly byt vidét dalsi zajimavé vysledky (jak i autor sém v praci zminuje).

Posledni kapitola potom shrnuje dosazené vysledky a poskytuje ndpady na budouci rozsiteni.



Celkové je prace velmi dobfe napsand, obsahuje veskeré nélezitosti, které by diplomova préace
meéla mit. Student ukazal, ze je schopny pochopit a implementovat moderni metody hlubokého
zpétnovazebniho uceni, experimentovat s nimi a experimenty patficné vyhodnotit. Vérim, ze vy-
sledky prace jsou cennym prinosem do oblasti pouziti evolu¢nich strategii pro trénovani transfor-
mert ve zpétnovazebnim ucenim.

K praci mam pouze nékolik otazek k obhajobé:

Q1 V césti 5.2.1 je navrzend moznad kombinace evolucnich strategii a gradientnich metod tak,
ze by se napfed pouzily evolucéni strategie pro nalezeni vhodné policy, kterda by se néasledné
doladila gradientni (TD) metodou. Uvazovali jste i o moznosti pouzit TD metodu jako napf.
dalsi mutaci v rdmci evolucni strategie? Piipadné podobnym zptsobem prolinat evolu¢ni a

gradientni optimalizaci?

Q2 V casti 5.3.3 se zminuje, ze v poc¢atecnich fazich optimalizace je choviani ndhodného agenta
preferované pred chovanim predtrénovaného agenta, protoze ma vétsi novost. Nedal by se
tento problém jednoduse vytesit tak, ze by se do poc¢atecni populace ptidalo i nékolik na-

hodnych agentil kromé agenti predtrénovanych?

Préaci doporucuji k obhajobé.

Praci nenavrhuji na zvlastni ocenéni.
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