Semi-supervised uceni je technika strojového uceni snazici se vyuzit nejen oznacko-

vana data (data pro kterd zndme pozadované vystupy), ale i neoznackovand data (data
pro ktera pozadované vystupy nezname) s cilem snizit pozadavky na mnozstvi oznacko-
vanych dat a tim umoznit pouziti strojového uceni i v pripadech kdy je oznackovani
velkého mnozstvi dat prilis narocéné. I pres sviij rychly vyvoj v poslednich letech stéle
trpi problémy které brani jeho Sirokému vyuziti v praxi. Jednim z téchto problémi je
nesoulad distribuci ttid. Ten vznikd, kdyz neoznackovand data obsahuji vzorky které
nepatii do zadné ze tiid oznackovanych dat. To miize zmast uceni klasifikatoru do takové
miry, ze je ve vysledku horsi nez kdyby neoznackovana data viibec nebyla vyuzita.
Tato diplomova prace navrhuje metodu nazvanou Unfavorable Data Filtering (UDF),
ktera nejprve z dat extrahuje dilezité priznaky a pak se na jejich zakladé pomoci filtru
zalozeného na podobnosti datovych vzorki snazit vyradit nerelevantni data z trénovacich
dat. Diky tomu, ze je UDF pouzita pred semi-supervised u¢enim je mozné ji pouzit s
libovolnou ué¢ici metodou. Pro zjisténi jak efektivni UDF je jsme provedli mnoho ex-
perimentu, prevazné na datasetu zvaném CIFAR-10. Pomoci téchto experimentti jsme
zjistili, ze filtrovani pomoci UDF je opravdu schopno vyrazné vylepsit vysledky uceného
klasifikatoru, identifikovali zdkladni zédsady kdy se ho vyplati pouzit a objevili dilezitou
vlastnost nesouladu distribuci ttid.



